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ABSTRAK

Apotek Kharisma Farma Tiga menjual berbagai obat paten, obat luar, bebas, herbal, generik dan
sirup serta beberapa barang kesehatan lainnya yang dalam sehari dapat menghasilkan transaksi dengan
kisaran antara 60 — 100 transaksi. Pencacatan transaksi tersebut sudah menggunakan sebuah aplikasi
komputer berbasis web dimana pencatatan tersebut disimpan didalam sebuah database. Berdasarkan hasil
wawancara dengan pemiliki apotek didapati bawah data tersebut hanya dijadikan arsip tanpa ada
pengembangan analisa untuk kemajuan bisnis apotek. Padahal melalui data tersebut dapat dijumpai
beberapa peluang seperti diterapkan pada indentifikasi pola transaksi produk-produk obat yang sering dibeli
bersamaan. Hal ini dikarenakan tidak adanya proses analisa terhadap data transaksi pembeliaan obat di
apotek untuk mengetahui pola dan kombinasi obat-obatan yang mungkin dibeli secara bersamaan. Dengan
diketahuinya pola transaksi produk tersebut dapat membantu pihak petugas apotek untuk menawarkan
produk tambahan atau produk terkait berdasarkan pola pembelian obat sebelumnya. Untuk mengetahui pola
transaksi pembelian obat maka dapat digunakan teknik data mining. Salah satu teknik data mining yang
bisa menemukan kombinasi ifem dari sebuah data adalah algoritma Apriori. Dimana algoritma Apriori
digunakan untuk menemukan pola hubungan dalam kumpulan data. Penerapan data mining dalam
mengetahui pola pembelian obat menggunakan algoritma Apriori di Apotek Kharisma Farma Tiga
dibangun berbasis web. Penelitian ini menggunakan 69 data transaksi pembelian obat dengan jenis obat
obat paten, obat luar, bebas, herbal, generik dan sirup. Hasil pada penelitian ini adalah penerapan algoritma
Apriori telah berhasil dilakukan, bisa memberikan rekomendasi pola dan kombinasi obat-obatan yang dibeli
secara bersamaan. Rule asosiasi dengan minimal support 20% dan confidence 75% yaitu 2-itemset dengan
5 rule dan 3-itemset dengan 7 rule. Nilai confidence yang tertinggi di 2-itemset adalah jika konsumen
membeli Minyak GPU 60 ml maka membeli Minyak Angin Cap Kapak 10 ml (support: 27.54% dan
confidence: 100%), sedangkan pada 3 ifemset adalah jika konsumen membeli Redoxon Effervescent 20s,
Minyak GPU 60 ml maka membeli Minyak Angin Cap Kapak 10 ml (support: 20.29% dan confidence:
100%).
Kata kunci: Asosiasi, Apriori , Apotek, Confidence, Support

ABSTRACT

Kharisma Farma Tiga Pharmacy sells various patent medicines, external medicines, over-the-
counter medicines, herbals, generics and syrups as well as several other health goods which in a day can
generate transactions ranging between 60 — 100 transactions. The recording of transactions uses a web-
based computer application where the recording is stored in a database. Based on the results of interviews
with pharmacy owners, it was found that the data was only used as an archive without any analytical
development for the progress of the pharmacy business. In fact, through this data several opportunities can
be found, such as being applied to identifying transaction patterns for medicinal products that are often
purchased together. This is because there is no analysis process for drug purchase transaction data at
pharmacies to determine patterns and combinations of drugs that may be purchased simultaneously.
Knowing the product transaction patterns can help pharmacy staff to offer additional or related products
based on previous drug purchasing patterns. To find out the pattern of drug purchase transactions, data
mining techniques can be used. One data mining technique that can find combinations of items from data
is the a priori algorithm. Where an a priori algorithm is used to find relationship patterns in a data set. The
application of data mining to determine drug purchasing patterns using an a priori algorithm at the Kharisma
Farma Tiga Pharmacy was built on a web basis. This research used 69 drug purchase transaction data with
the types of patented drugs, external drugs, over-the-counter, herbal, generic and syrup. The results of this
research are that the application of the a priori algorithm has been successful, it can provide
recommendations for patterns and combinations of drugs to be purchased simultaneously. Association rules
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with a minimum support of 20% and confidence of 75% are 2-itemset with 5 rules and 3-itemset with 7
rules. The highest confidence value in the 2-itemset is if the consumer buys 60 ml GPU oil, then buys 10
ml Wind Cap Ax oil (support: 27.54% and confidence: 100%), while in the 3 itemset it is if the consumer
buys Redoxon Effervescent 20s, GPU oil 60 ml then buy 10 ml capax wind oil (support: 20.29% and
confidence: 100%).

Keyword: Association, Apriori, Pharmacy, Confidence, Support

1. PENDAHULUAN

Apotek Kharisma Farma Tiga adalah sebuah tempat atau toko yang diatur oleh undang-undang
dan berlisensi untuk menyediakan obat-obatan dan produk kesehatan kepada masyarakat. Fungsi utama
apotek adalah memastikan bahwa pasien mendapatkan obat-obatan yang aman, efektif, dan sesuai dengan
resep dokter atau petunjuk penggunaan yang tepat [1]. Selain itu, apotek juga dapat memberikan informasi
kesehatan kepada pasien tentang penggunaan obat, dosis yang tepat, efek samping, interaksi obat, dan lain-
lain [2].

Apotek Kharisma Farma Tiga menjual berbagai obat paten, obat luar, bebas, herbal, generik, dan
sirup, serta beberapa barang kesehatan lainnya yang dalam sehari dapat menghasilkan transaksi dengan
kisaran antara 60-100 transaksi. Pencacatan transaksi tersebut sudah menggunakan sebuah aplikasi
komputer berbasis web dimana pencatatan tersebut disimpan didalam sebuah database. Berdasarkan hasil
wawancara dengan pemiliki apotek didapati bahwa data tersebut hanya dijadikan arsip tanpa ada
pengembangan analisa untuk kemajuan bisnis apotek. Padahal melalui data tersebut dapat dijumpai
beberapa peluang seperti diterapkan pada indentifikasi pola transaksi produk-produk obat yang sering dibeli
bersamaan. Hal ini dikarenakan tidak adanya proses analisa terhadap data transaksi pembeliaan obat di
apotek untuk mengetahui pola dan kombinasi obat-obatan yang mungkin dibeli secara bersamaan. Dengan
diketahuinya pola transaksi produk tersebut dapat membantu pihak petugas apotek untuk menawarkan
produk tambahan atau produk terkait berdasarkan pola pembelian obat sebelumnya.

Untuk mengetahui pola transaksi pembelian obat maka dapat digunakan teknik data mining. Salah
satu teknik data mining yang bisa menemukan kombinasi item dari sebuah data adalah algoritma Apriori[3].
Pada Penelitian ini penerapan data mining dalam mengetahui pola pembelian obat menggunakan algoritma
Apriori dibangun berbasis web. Dimana algoritma Apriori digunakan untuk menemukan pola hubungan
dalam kumpulan data [4]. Pola asosiasi adalah hubungan antara beberapa item dalam dataset yang muncul
bersama secara berulang berdasakan nilai support dan confidence [5]. Pada penelitian sebelumnya Arif
Elsha Alma yang membahas mengenai penggunaan algoritma Apriori dalam merekomendasi produk pada
toko online, Apriori dapat digunakan untuk menemukan kombinasi item dalam data riwayat transaksi
dan menggunakan nilai confidence yang dihasilkan dari kombinasi jenis produk yang dibeli pelanggan,
algoritma ini dapat digunakan untuk memberikan rekomendasi produk kepada pelanggan di toko online [6].
Sedangkan pada penelitian Putri Mai Sarah melakukan penelitian mengenai penggunaan algoritma Apriori
dalam menentukan persediaan barang, dengan menggunakan algoritma Apriori, dapat digunakan untuk
memprediksi hasil penjualan barang sembako di Toko Sinar Harahap dan menentukan barang apa yang
harus disimpan [7]. Dalam penelitian Saefudin, metode algoritma Apriori digunakan untuk menentukan
pola pembelian ikan. Hasil penelitian ini menunjukkan bahwa aplikasi ini sangat membantu UD. Mumu
Jaya dalam menentukan jenis ikan apa yang diminati konsumen, menyimpan data transaksi dan stok ikan
[8]. Berdasarkan permasalahan yang terjadi pada Apotek Kharisma Tiga Farma, penulis melakukan
penelitan dengan judul “Penerapan Data Mining Dalam Mengetahui Pola Pembelian Obat Menggunakan
Algoritma Apriori di Apotek Kharisma Tiga Farma”.

2. MATERI DAN METODE
Data Mining
Data mining adalah proses yang mengekstraksi pola atau informasi penting dari kumpulan data
yang besar atau kompleks [9]. Tujuan utama proses ini adalah untuk menggali pengetahuan baru yang dapat
membantu dalam peramalan, pengambilan keputusan, atau pemahaman lebih mendalam tentang data yang
ada [10].

Aturan Asosiasi

Analisis asosiasi ini biasa dilakukan untuk membuat komputer menemukan aturan asosiasi dengan
mencari keterkaitan antara item satu dengan yang lainnya dalam suatu dataset atau dalam hal ini transaksi.
Algoritma yang biasa digunakan untuk membuat aturan asosiasi menggunakan data latih sebagai cara untuk
menghasilkan pengetahuan. Pengetahuan ini dapat berupa informasi mengenai ifem atau produk yang sering
dibeli dalam waktu bersamaan. Aturan asosiasi merupakan sebuah pengetahuan yang dihasilkan dari
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analisis asosiasi. Aturan ini dihitung dari data yang sifatnya probabilistik. Dalam menentukan aturan
asosiasi, terdapat suatu interestingness measure (ukuran ketertarikan) yang didapatkan dari hasil
pengolahan data dengan menghitung nilai support dan confidence. Nilai support dan confidence berfungsi
untuk menentukan ketertarikan aturan asosiasi yang nantinya dibandingkan dengan batasan (threshold).
Batasan yang ditentukan oleh pengguna tersebut biasanya disebut minimum support dan minimum
confidence [11]. Metodologi dalam melakukan analisis asosiasi terbagi kedalam dua tahapan [12]:
1. Pola Frekuensi Tinggi

Analisis pola frekuensi tinggi adalah suatu langkah yang dilakukan dalam rangka mencari

kombinasi item yang memenuhi nilai minimum support yang telah ditentukan untuk suatu

dataset. Nilai support dari suatu item dapat diperoleh mengunakan Persamaan 1.

Jumlah Transaksi mengandung A

support (A) - Total Transaksi (1)
Atau gunakan Persamaan 2 untuk menghitung support duah buah item.
support (A n B) _ Jumlah Transaksi mengandung A dan B (2)

Total Transaksi

2. Pembentukan Aturan Asosiasi
Pembentukan aturan asosiatif dilakukan setelah seluruh pola frekuensi tinggi ditemukan.
Selanjutnya barulah mencari aturan asosiatif yang memenuhi syarat nilai minimum confidence.
Jika support adalah presentasi kemunculan ifem A dan B secara bersamaan, confidence adalah
seberapa seringnya suatu ifem B muncul dalam transaksi yang mengandung A. Nilai confidence
dari suatu item dapat dicari dengan menggunakan Persamaan 3.

Confidence — P(B |A) — Jumlah transaksi yang mengandung A dan B (3)

Jumlah transaksi mengandung A

Algoritma Apriori

Algoritma Apriori adalah suatu algoritma yang digunakan untuk melakukan pencarian kombinasi
dari sebuat itemset yang memiliki jumlah kemunculan tertentu sesuai dengan kriteria yang ditentukan.
Algoritma Apriori menggunakan pengetahuan mengenai frekuensi dari itemset yang telah diketahui
sebelumnya, untuk dijadikan informasi pada iterasi selanjutnya. Algoritma Apriori memperhatikan nilai
minimum support dalam menentukan kandidat-kandidat yang mungkin muncul. Algoritma Apriori
termasuk jenis aturan asosiasi pada data mining aturan yang menyatakan asosiasi antara beberapa atribut
sering disebut market basket analysis [13]. Berikut adalah langkah-langkah dari algoritma Apriori [14]:

1. Pada iterasi pertama, setiap item merupakan bagian dari himpunan item yang terdiri atas 1 item
(kandidat 1-itemsef). Algoritma ini melakukan scan terhadap seluruh transaksi dalam dataset
untuk menghitung jumlah kemunculan dari setiap item atau nilai support.

2. Tentukan nilai minimum support. Kandidat 1-itemset yang memiliki nilai support diatas nilai
minimum support dipilih menjadi himpunan 1-ifemset atau pola frekuensi tinggi.

3. Pada iterasi kedua, setiap item pada iterasi sebelumnya dikombinasikan untuk memperoleh
kandidat 2-itemset. Kemudian scan terhadap dataset dilakukan kembali untuk menghitung nilai
support dari kombinasi 2-itemset. Kandidat 2-itemset yang memenuhi nilai minimum support
dipilih sebagai pola frekuensi tinggi.

4. Pada iterasi ketiga, dilakukan kombinasi dari hasil dari iterasi kedua yaitu himpunan 2-itemset
untuk mendapatkan kandidat 3-ifemser. Kemudian scan kembali ke dalam dataset untuk
menghitung nilai support dari kandidat 3-itemset. Kandidat 3-itemset yang memenuhi nilai
minimum support dipilih sebagai pola frekuensi tinggi dari kandidat.

5. Lakukan iterasi selanjutnya, jika masih terdapat kombinasi k-itemset yang dapat dibentuk dan
memenuhi nilai minimum support. Tetapkan nilai support dari k-itemset dan pilih k-itemset yang
memenuhi nilai minimum support.

6. Hitung nilai confidence dari setiap aturan asosiasi A—B, ambil aturan asosiasi yang memenuhi
syarat nilai minimum confidence yang telah ditentukan.

Metode Penelitian
Berikut alur penelitan yang terdiri dari 5 tahapan. Tahapan penelitian dapat dilihat pada Gambar
1.
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Gambar 1. Tahapan Penelitian

1. Pengumpulan Data
Pengumpulan data dilakukan dengan melakuan wawancara dengan petugas apotek Kharisma
Farma Tiga. Data yang akan digunakan adalah data pembelian obat selama bulan Juni yang
mendapatkan jumlah transaksi pembelian obat sebanyak 69 transaksi dengan jenis obat paten,
obat luar, bebas, herbal, generik, dan sirup.

2. Data Transformation
Pada Tahapan data transformation, penulis melakukan pemilihan atribut yang akan digunakan.
Data awalnya, atribut data terdiri dari No. Transaksi, Tgl.Pembelian, User, Barcode, Item, Harga,
ED, Qty, Subtotal, Disc, dan Grand Total dapat dilihat pada Gambar 2. Data atribut yang
digunakan adalah No. Transaksi, Tgl.Pembelian dan /fem. Setelah melakukan pemilihan atribut
langkah selanjutnya adalah melakukan data transformation dari bentuk data .pdf menjadi .csv
yang dapat dilihat pada Gambar 3.
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KHARISMA FARMA TIGA

‘Website :www.kharismafarma.com/ E-Mail : kharismafarmatiga@gmail.com
d. Bhuana Asri 13/07, Perum. Dalung Permai Telp. / Fax : 03619071631 / 03619071631

LAPORAN PEMBELIAN
Periode :2023-06-01 s/d 2023-06-30

NO. TRANSAKSI:  T000045

TGL. PEMBELIAN  : 2023-06-02 USER : DINIDWI

NO BARCODE ITEM HARGA ED QTY | SUBTOTAL

1 - Redoxon Effervescent 20s Rp. 96400 2024-06-01 1 Rp. 96400

2 |- Minyak GPU 60 ml Rp. 18000 2025-02-01 |1 Rp. 18000

3 - Minyak Angin Cap Kapak 10 ml Rp. 19000 2025-02-01 1 Rp. 19000
Disc (Rp) Rp. 0
Grand Total Rp. 133400

Gambar 2. Potongan Data Transaksi Pembelian Obat di Apotek

A B c D E} F G H I J K [L M N o
id_data,id_transaksi,item,tanggal
1,T000001,"Panadol Biru 10s Tablet, Bye Bye Fever Dewasa, Imboost Force Tablet, Vicks Vaporub 25 gr, Redoxon Effervescent 20s, Minyak Angin Cap Kapak 10 ml",6/2/2023
2,T000002," Vicks Vaporub 25 gr, Safecare Aromatherapy 10 ml, OBH Combi Batuk Berdahak 100 ml Syrup, Panadol Biru 10s Tablet, Bye Bye Fever Dewasa",6/2/2023
3,T000003," Panadol Biru 10s Tablet, Bye Bye Fever Dewasa, Vicks Vaporub 25 gr, Redoxon Effervescent 20s, Minyak Angin Cap Kapak 10 ml",6/3/2023
4,T000004,"Bye Bye Fever Dewasa, Imboost Force Tablet, Vicks Vaporub 25 gr, Redoxon Effervescent 20s, Minyak Angin Cap Kapak 10 ml",6/3/2023
5,T000005,"Imboest Force Tablet, Vicks Vaporub 25 gr, Clofritis 10 mg Tablet, Riklona 2 mg Tablet, Redoxon Effervescent 20s",6/6/2023
6,TO00006," Cohistan Expectorant Syr 60 ml, Tolak Angin Cair, Imboost Force Tablet, Redoxon Effervescent 20s, Minyak Angin Cap Kapak 10 ml",6/6/2023
7,T000007,"Bodrex Extra 4s Tablet, Cohistan Expectorant Syr 60 ml, Tolak Angin Cair, Panadol Biru 10s Tablet, Bye Bye Fever Dewasa, Redoxon Effervescent 20s",6/6/2023
8,TO00008," Cohistan Expectorant Syr 60 ml, Tolak Angin Cair, Minyak GPU 60 ml, Minyak Angin Cap Kapak 10 m|",6/7/2023
9,T000009, " Hansaplast Aqua Proctect 6x7cm, Hansaplast Aseptik Pembersih Luka 40 ml, Kasa Steril Kotak 16x16, Imboost Force Tablet, Redoxon Effervescent 20s",6/7/2023
10,T000010,"Omepross, Imboost Force Tablet, Redoxon Effervescent 20s, Panadol Biru 10s Tablet, Bye Bye Fever Dewasa, Minyak Angin Cap Kapak 10 ml",6/8/2023
11,T000011,"Imboost Force Tablet, Redoxon Effervescent 20s, Clofritis 10 mg Tablet, Riklona 2 mg Tablet, Prohiper 10 mg Tablet",6/8/2023
12,T000012,"Imboost Force Tablet, Redoxon Effervescent 20s, Clofritis 10 mg Tablet, Riklona 2 mg Tablet, Prohiper 10 mg Tablet",6/9/2023
13,T000013,"Panadol Biru 10s Tablet, Imboost Force Tablet, Redoxen Effervescent 20s, Minyak Angin Cap Kapak 10 ml",6/9/2023
14,T000014,"Imboost Force Tablet, Vicks Vaporub 25 gr, Clofritis 10 mg Tablet, Riklona 2 mg Tablet, Redoxon Effervescent 20s",6/12/2023
15,T000015,"Hansaplast Aqua Proctect 6x7cm, Hansaplast Aseptik Pembersih Luka 40 ml",6/12/2023
16,TOD0016,"Mylanta 10s Tablet, Promag 12s Tablet, Imboost Force Tablet, Redoxon Effervescent 20s",6/12/2023
17,T000017," Tremenza Tablet, Vicks Vaperub 25 gr, Safecare Aromatherapy 10 ml, Inhaler Cap Lang, Redoxen Effervescent 20s",6/13/2023
18,T000018,"Inhaler Cap Lang, Vicks Vaporub 25 gr, Safecare Aromatherapy 10 ml, Panadol Biru 10s Tablet, Bye Bye Fever Dewasa, Minyak Angin Cap Kapak 10 ml",6/14/2023
19,T000019,"Prohiper 10 mg Tablet, Clofritis 10 mg Tablet, Riklona 2 mg Tablet, Imboost Force Tablet, Redoxon Effervescent 20s",6/15/2023
20,T000021,"Clofritis 10 mg Tablet, Riklona 2 mg Tablet, Imboost Farce Tablet, Vicks Vaporub 25 gr, Redoxon Effervescent 20s, Prohiper 10 mg Tablet",6/15/2023
21,7000022,"Mylanta 10s Tablet, Promag 125 Tablet, Imboost Force Tablet, Vicks Vaporub 25 gr, Redoxon Effervescent 20s",6/16/2023

Gambar 3. Potongan Hasil Transformasi Data
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3. Perancangan Sistem
Perancangan sistem dilakukan dengan menggunakan Use Case Diagram [15] yang dapat dilihat
pada Gambar 4.

"
‘/
=<include>> 7

/. <<include>>
~<<include>>"""
T Te<include>> _ .

-

<<include>>  <<include>>

Gambar 4. Use Case Diagram

4. Implementasi Sistem dan Apriori
Melakukan implementasi agar dapat berfungsi sesuai dengan rancangan sistem yang dibuat dan
penerapan algoritma Apriori dengan minimal support 20% dan minimal confidence 75%.
Minimal Nilai support 20% didapatkan pada penelitian ini dari hasil wawancara dengan pihak
apotek yang ingin mengetahui pola keterkaitan item yang minimal jumlah transaksinya 14
transaksi. Sedangkan nilai confidence didapat hasil wawancara dari kebutuhan apotek yang ingin
mengetahui informasi peluang pembelian obat secara bersamaan dengan persentase minimal
75%.

5. Kesimpulan
Penarikan kesimpulan dari hasi penelitian.

3. HASIL DAN PEMBAHASAN
Implementasi Sistem
Berikut hasil implementasi sistem berdasarkan hasi perancangan sistem dengan menggunakan Use
Case Diagram. Untuk memasuki sistem pertama petugas apotek harus melakukan /ogin. Halaman login
dapat dilihat pada Gambar 5.

Username

Password

Gambar 5. Halaman Login
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Halaman Utama
Setelah melakukan /ogin sistem akan memunculkan ke halaman utama yang berisikan menu data,

Apriori, dan logout. Halaman utama daﬁat dilihat ﬁada Gambar 6.

Apriori

Gabar 6. Halaman Utama

Halaman Data
Pada Halaman data akan menampilkan beberapa menu yaitu pencarian, refresh, tambah, import,

cetak, dan kosongkan. Halaman data daﬁat dilihat Eada Gambar 7.

Data

Gambar 7. Halaman Data

Halaman tambah data berfungsi untuk menambahkan data transaksi pembelian obat. Halaman

tambah data dapat dilihat Eada Gambar 8.

Tambah Data

Copyright @ 2023 Aprior| Apotek Kharisma Farma Tig

Gambr 8. Halaman Tambah Data
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Halaman import dataset berfungsi untuk memasukan data pembelian obat dengan format data .csv.

Halaman import dataset daﬁat dilihat Eada Gambar 9.

Import Dataset

Choasa Fila | o !

Gambar 9. Import Dataset
Halaman cetak berfungsi untuk mencetak atau download data pembelian obat. Halaman cetak
dapat dilihat pada Gambar 10.

Data

Gambar 10. Halaman Cetak

Halaman Apriori
Pada halaman Apriori petugas akan menginputkan tanggal awal sampai tanggal akhir pembelian
obat yang akan dicari pola pembelian obat pada apotek Kharisma Farma Tiga, serta memasukan nilai

minimal support 20 % dan minimal conizdence 75%. Halaman Agriori daﬁat dilihat Hada Gambar 11.

Perhitungan Apriori

Gambar 11. Halaman Apriori
Setelah memasukan tanggal awal, tanggal akhir, minimal support dan confidence barulah bisa
melakukan perhitungan dengan menekan tombol hitung di sistem yang akan menampilkan hasil
perhitungan nilai support untuk kandidat 1-itemset dapat dilihat pada Gambar 12.
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No Tem1 quy support

Gambar 12. Hasil Nilai Support Kandidat 1-ltemset
Setelah mendapat hasil nilai support untuk kandidat 1-itemset, langkah selanjutnya adalah jika
nilai support kandidat 1-itemset lebih besar dari minimal support 20% maka akan masuk ke 1-ifemset. Hasil
1-itemset dapat dilihat pada Gambar 13.

No item1 Qty Support

a9 71.01%

clofritis 10 mg tablet

8 prohiper 10 mg tablet 8

Gambar 13. Hasil 1-Itemset
Hasil 1-I/temset yang memenuhi nilai minimal support akan dilakukan kombinasi per ifem untuk
mencari kandidat 2-itemset dan nilai support. Hasil kandidat 2-ifemset dilihat pada Gambar 14.

No Item1 Item2 Quy Support
1 imboost force tablet redoxon effervescent 205 35 50.72%
2 redoxon effervescent 20s minyak angin cap kapak 10 ml 25 36.23%
3 imboost force tablet minyak angin cap kapak 10 ml 21 30.43%
4 minyak angin cap kapak 10 ml minyak gpu 60 ml 19 27.54%
51 imboost force tablet riklona 2 mg tablet 18 26.09%
6 redoxon effervescent 20s riklona 2 mg tablet 18 26.09%
7 clofritis 10 mg tablet riklona 2 mg tablet 17 24.64%
8 riklona 2 mg tablet prohiper 10 mg tablet 17 24.64%
[ imboost force tablet prohiper 10 mg tablet 15 21.74%
10 redoxon effervescent 20s minyak gpu 60 ml 14 20.29%
1 imboost force tablet clofritis 10 mg tablet 13 18.84%
12 redoxon effervescent 20s clofritis 10 mg tablet 13 18.84%
13 redoxon effervescent 20s prohiper 10 mg tablet 13 18.84%
14 imboost force tablet minyak gpu 60 ml 12 17.39%
15 vicks vaporub 25 gr redoxon effervescent 20s 1" 15.94%
16 clofritis 10 mg tablet prohiper 10 mg tablet " 15.94%
17 imboost force tablet vicks vaporub 25 gr 10 14.49%

Gambar 14. Hasil Potongan Kandidat 2-/temset
Setelah mendapat hasil nilai support untuk kandidat 2-itemset, langkah selanjut jika nilai support
kandidat 2-temset lebih besar dari minimal support 20% maka akan masuk ke 2-itemset. Hasil 2-itemset
dapat dilihat pada Gambar 15.
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No Item1 Item2 Qty Support
1 imboost force tablet redoxon effervescent 20s 35 50.72%
2 redoxon effervescent 20s minyak angin cap kapak 10 ml 25 36.23%
3 imboost force tablet minyak angin cap kapak 10 ml 21 30.43%
4 minyak angin cap kapak 10 ml minyak gpu 60 ml 19 27.54%
5 imboost force tablet riklona 2 mg tablet 18 26.09%
6 redoxon effervescent 20s riklona 2 mg tablet 18 26.09%
7 clofritis 10 mg tablet riklana 2 mg tablet 17 24.64%
8 riklona 2 mg tablet prohiper 10 mg tablet 17 24.64%
9 imboost force tablet prohiper 10 mg tablet 15 21.74%
10 redoxon effervescent 20s minyak gpu 60 ml 14 20.29%

Gambar 15. Hasil 2-/temset
Hasil 2-Itemset yang memenuhi nilai minimal support akan dilakukan kombinasi per item untuk
mencari kandidat 3-itemset dan nilai support. Hasil kandidat 3-ifemset dapat dilihat pada Gambar 16.

No Item1 Item2 Item3 Qty Support
1 imbaoost force tablet redoxan effervescent 20s minyak angin cap kapak 10 ml 19 27.54%
2 imboost force tablet riklona 2 mg tablet prohiper 10 mg tablet 14 20.29%
3 redoxon effervescent 20s minyak angin cap kapak 10 ml minyak gpu 60 ml 14 20.29%
4 imboost force tablet redoxon effervescent 205 riklona 2 mg tablet 12 17.39%
5 imbaoost force tablet minyak angin cap kapak 10 ml minyak gpu 60 ml 12 17.39%
6 imboost force tablet riklona 2 mg tablet clofritis 10 mg tablet 12 17.39%
7 redoxon effervescent 20s riklona 2 mg tablet prohiper 10 mg tablet 12 17.39%
8 redoxon effervescent 20s riklona 2 mg tablet clofritis 10 mg tablet 12 17.39%
9 imbaoost force tablet redoxon effervescent 20s prohiper 10 mg tablet 1 15.94%
10 imboost force tablet redoxon effervescent 20s minyak gpu 60 ml 1" 15.94%
" riklona 2 mg tablet prohiper 10 mg tablet clofritis 10 mg tablet 10 14.49%
12 imboost force tablet redoxon effervescent 20s clofritis 10 mg tablet 9 13.04%
13 imboost force tablet prohiper 10 mg tablet clofritis 10 mg tablet 9 13.04%
14 redoxon effervescent 20s prohiper 10 mg tablet clofritis 10 mg tablet 8 11.59%
15 minyak angin cap kapak 10 ml riklona 2 mg tablet prohiper 10 mg tablet 4 5.8%
16 redoxon effervescent 20s minyak angin cap kapak 10 ml riklona 2 mg tablet 3 4,35%
17 redoxon effervescent 20s minyak angin cap kapak 10 ml prohiper 10 mg tablet 3 4.35%
18 imboost force tablet minyak angin cap kapak 10 ml riklona 2 mg tablet 2 2.9%
19 imbaoost force tablet minyak angin cap kapak 10 ml prohiper 10 mg tablet e 29%
20 minyak angin cap kapak 10 mi riklona 2 mg tablet minyak gpu 60 ml 2 2.9%
21 minyak angin cap kapak 10 ml prohiper 10 mg tablet minyak gpu 60 mi 2 2.9%
22 riklona 2 mg tablet prohiper 10 mg tablet minyak gpu 60 mi 2 2.9%
23 redoxon effervescent 20s riklona 2 mg tablet minyak gpu 60 ml 1 1.45%
24 redoxon effervescent 20s prohiper 10 mg tablet minyak gpu 60 ml 1 1.45%
25 minyak angin cap kapak 10 ml riklona 2 mg tablet clofritis 10 mg tablet 1 1.45%
26 minyak angin cap kapak 10 ml prohiper 10 mg tablet clofritis 10 mg tablet 1 1.45%
27 minyak angin cap kapak 10 ml minyak gpu 60 m| clofritis 10 mg tablet 1 1.45%
28 riklona 2 mg tablet minyak gpu 60 ml clofritis 10 mg tablet 1 1.45%
29 prohiper 10 mg tablet minyak gpu 60 ml clofritis 10 mg tablet 1 1.45%
30 imbaoost force tablet minyak angin cap kapak 10 ml clofritis 10 mg tablet 0 0%

3 imboost force tablet riklona 2 mg tablet minyak gpu 60 ml 0 0%

Gambar 16. Kandidat 3-Itemset
Setelah mendapat hasil nilai support untuk kandidat 3-itemset, langkah selanjutnya jika nilai
support item lebih besar dari minimal support 20% maka akan masuk ke 3-itemset. Hasil 3-itemset dapat
dilihat pada Gambar 17.

No Item1 Item2 Item3 Qty Support
1 imboost force tablet redoxon effervescent 20s minyak angin cap kapak 10 ml 19 27.54%
2 imboost force tablet riklona 2 mg tablet prohiper 10 mg tablet 14 20.29%
3 redoxon effervescent 20s minyak angin cap kapak 10 ml minyak gpu 60 ml 14 20.29%
Gambar 17. Hasil 3-ltemset
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Hasil 3-I/temset yang memenuhi nilai minimal support akan dilakukan kombinasi per ifem untuk
mencari kandidat 4-itemset dan nilai support. Hasil nilai support 4-itemset dapat dilihat pada Gambar 18.

No | lteml Item2 Item3 Item4 Qty Support
1 imboost force tablet redoxon effervescent 20s minyak angin cap kapak 10 ml riklona 2 mg tablet 2 2,90%

2 imboost force tablet redoxon effervescent 20s minyak angin cap kapak 10 ml prohiper 10 mg tablet | 2 2,90%

3 imboost force tablet redoxon effervescent 20s minyak angin cap kapak 10 ml minyak gpu 60 ml 11 15,94%

Asosiasi (2-itemset)

No

1

Asosiasi (3-itemset)

No

1

Gambar 18. Hasil Kandidat 4-Itemset

Hasil Kandidat 4-Itemset tidak memenuhi nilai minimal support 20% maka proses dihentikan.
Langkah selanjutnya melakukan analisis asosiasi (2-itemset) dan mencari nilai confidence yang memenuhi
nilai minimal confidence 75%. Hasil asosiasi (2-itemset) dapat dilihat pada Gambar 19.

Rule Support Confidence
Jika kansumen membeli minyak gpu 60 ml maka membeli minyak angin cap kapak 10 ml 27.54% 19/19 100%

Jika konsumen membeli prohiper 10 mg tablet maka membeli riklona 2 mg tablet 24.64% 1718 94.44%
Jika kensumen membeli clofritis 10 mg tablet maka membeli riklona 2 mg tablet 24.64% 17118 94.44%
Jika kensumen membeli prohiper 10 mg tablet maka membeli imboost force tablet 21.74% 15/18 83.33%
Jika konsumen membeli imboost force tablet maka membeli redoxon effervescent 20s 50.72% 35/44 79.55%

Gambar 19. Hasil Asosiasi (2-itemset)

Langkah selanjutnya melakukan analisis asosiasi (3-ifemsef) dan mencari mencari nilai confidence
yang memenuhi nilai minimal confidence 75%. Hasil asosiasi (3-itemset) dapat dilihat pada Gambar 20.

Rule Support  Confidence
Jika konsumen membeli redoxen effervescent 20s, minyak gpu 60 ml maka membeli minyak angin cap kapak 10 ml 20.29% 14114 100%
Jika konsumen membeli imboost force tablet, prohiper 10 mg tablet maka membeli riklona 2 mg tablet 20.29% 1415 9333%
Jika konsumen membeli imboost force tablet, minyak angin cap kapak 10 ml maka membeli redoxon effervescent 20s 27.54% 19721 90.48%
Jika konsumen membeli riklona 2 mg tablet, prohiper 10 mg tablet maka membeli imboost force tablet 20.29% 1417 B2.35%
Jika konsumen membeli imboost force tablet, riklona 2 mg tablet maka membeli prohiper 10 mg tablet 20.29% 14/18 77.78%
Jika konsumen membeli prohiper 10 mg tablet maka membeli imboost force tablet, riklona 2 mg tablet 20.29% 14/18 77.78%
Jika konsumen membeli redoxon effervescent 20s, minyak angin cap kapak 10 ml maka membeli imboost force tablet 27.54% 19/25 76%

Gambar 20. Hasil Asosiasi (3-itemser)

Hasil yang didapatkan dalam penerapan metode data mining algoritma Apriori dalam mengetahui
pola pembelian obat dapat dilihat pada Gambar 16 dan 17 dengan minimal support 20% dan confidence
75%, mendapatkan 2 aturan asosiasi yaitu 2-itemset dan 3-itemset sebagai berikut:

1. 2-Itemset

a. Jika konsumen membeli Prohiper 10 mg tablet maka membeli Riklona 2 mg tablet
(support: 27.54% dan confidence: 100%)

b. Jika konsumen membeli Minyak GPU 60 ml maka membeli Minyak Angin Cap Kapak 10
ml
(support: 24.64% dan confidence: 94.44%)

c. Jika konsumen membeli Clofritis 10 mg tablet maka membeli Riklona 2 mg tablet
(support: 24.64% dan confidence: 94.44%)

d. Jika konsumen membeli Prohiper 10 mg tablet maka membeli Imboost Force Tablet
(support: 21.74% dan confidence: 83.33%)

e. Jika konsumen membeli Imboost Force tablet maka membeli Redoxon Effervescent 20s
(support: 50.72% dan confidence: 79.55%)

2. 3-Itemset

a. Jika konsumen membeli Redoxon Effervescent 20s, Minyak GPU 60 ml maka membeli
Minyak Angin Cap kapak 10 ml
(support: 20.29% dan confidence: 100%)

b. Jika konsumen membeli Imboost Force tablet, Prohiper 10 mg tablet maka membeli
Riklona 2 mg tablet
(support: 20.29% dan confidence: 93.33%)

c. Jika konsumen membeli Imboost Force tablet, Minyak Angin Cap Kapak 10 ml maka

—
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membeli Redoxon Effervescent 20s
(support: 27.54% dan confidence: 90.48%)

d. Jika konsumen membeli Riklona 2 mg tablet, Prohiper 10 mg tablet maka membeli Imboost
Force tablet
(support: 20.29% dan confidence: 82.35%)

e. Jika konsumen membeli Imboost Force tablet, riklona 2 mg tablet maka membeli Prohiper
10 mg tablet
(support: 20.29% dan confidence: 77.78%)

f. Jika konsumen membeli Prohiper 10 mg tablet maka membeli Imboost Force tablet,
Riklona 2 mg tablet
(support: 20.29% dan confidence: 77.78%)

g. Jika konsumen membeli Redoxon Effervescent 20s, Minyak Angin Cap Kapak 10 ml maka
membeli Imboost Force tablet
(support: 27.54% dan confidence: 76%)

Setelah melihat hasil perhitungan pengguna dapat melakukan cetak untuk download hasil rules
yang didapat dalam perhitungan Apriori. Halaman cetak dapat dilihat pada Gambar 21.

Hasil Perhitungan Asosiasi Apriori

Asosiasi (2-itemset)

No Rule Support Confidence

1 Jika konsumen membeli minyak gpu 60 ml maka membeli minyak angin cap kapak 10 ml 27.54% 19/19 100%

2 Jika konsumen membeli prohiper 10 mg tablet maka membeli riklona 2 mg tablet 24.64% 17/18 94 .44%

3 Jika konsumen membeli clofritis 10 mg tablet maka membeli riklona 2 mg tablet 24.64% 1718 94.44%

4 Jika konsumen membeli prohiper 10 mg tablet maka membeli imboost force tablet 21.74% 15/18 83.33%

5 Jika konsumen membeli imboost force tablet maka membeli redoxon effervescent 20s 50.72% 35/44 79.55%
No Rule Support Confidence

1 Jika konsumen membeli redoxon effervescent 20s, minyak gpu 60 ml maka membeli minyak angin cap kapak 10 ml 20.29% 14/14  100%
2 Jika konsumen membeli imboost force tablet, prohiper 10 mg tablet maka membeli riklona 2 mg tablet 20.29% 1415 93.33%
3 Jika konsumen membeli imboost force tablet, minyak angin cap kapak 10 ml maka membeli redoxon effervescent 20s 27.54% 19/21  90.48%
4 Jika konsumen membeli riklona 2 mg tablet, prohiper 10 mg tablet maka membeli imboost force tablet 20.29% 1417 82.35%
5 Jika konsumen membeli imboost force tablet, riklona 2 mg tablet maka membeli prohiper 10 mg tablet 20.29% 14/18 T77.78%
6 Jika konsumen membeli prohiper 10 mg tablet maka membeli imboost force tablet, riklona 2 mg tablet 20.29% 1418 77.78%
7 Jika konsumen membeli redoxon effervescent 20s, minyak angin cap kapak 10 ml maka membeli imboost force tablet 27.54% 19/25 76%

Gambar 21. Cetak

4. KESIMPULAN DAN SARAN

Berdasarkan hasil penelitian yang telah dilakukan dengan data sebanyak 69 transaksi pembelian
obat dengan jenis obat paten, obat luar, bebas, herbal, generik dan sirup mendapatkan kesimpulan
penerapan algoritma Apriori untuk mengetahui pola transaksi pembelian obat di apotek Kharisma Farma
Tiga telah berhasil dilakukan dan dapat memberikan rekomendasi pola dan kombinasi obat-obatan yang
dibeli secara bersamaan, adapun rule asosiasi yang didapatkan dengan minimal support 20% dan
confidence 75% yaitu 2-itemset dengan 5 rule dan 3-itemset dengan 7 rule. Nilai confidence yang tertinggi
di 2-itemset adalah jika konsumen membeli Minyak GPU 60 ml maka membeli Minyak Angin Cap Kapak
10 ml (support: 27.54% dan confidence: 100%), sedangkan pada 3-itemset adalah jika konsumen membeli
Redoxon Effervescent 20s, Minyak GPU 60 ml maka membeli Minyak Angin Cap Kapak 10 ml (support:
20.29% dan confidence: 100%).

Adapun saran untuk penelitian selanjutnya adalah melakukan perbandingan dengan metode
asosiasi lain seperti FP-Growth, Eclat dan melakukan integrasi sistem penjualan pada apotek dengan sistem
penerapan algoritma Apriori apotek agar memudahkan dalam melakukan import data.
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